
Congrès SEVAL 2025

Sous-groupe de travail
Application d'outils dans la recherche quantitative

Laura Gatto <laura.gatto@cdc.ge.ch>
(Evaluatrice, Cour des comptes - République et Canton de Genève)

Wolfgang Schneider <wschneider@caritas.ch> 
(Advisor & Quality Manager MEAL Caritas Schweiz IZA)

https://www.seval.ch/fr/news-veranstaltungen/veranstaltungen/congres-seval-2025-2/


Avertissement

▪ Protection des données..
▪ Biais..
▪ L’IA peut se tromper ..
▪ À utiliser avec prudence



“ “[AI are] Systems that display intelligent 
behaviour by analysing their 
environment and taking actions – with 
some degree of autonomy – to achieve 
specific goals.” 
(High-Level Expert Group on Artificial Intelligence, 2019)

Cette présentation : Utilisation des grands modèles de 
langage (LLMs) (par ex. via CoPilot, Grok, ChatGPT, 
Gemini, Claude…).

3



1. Fonctionnement et 
biais



Données quantitatives & LLMs
LLM en tant qu’ assistant

LLM en tant qu’ analyste de 

données

LLM comme outil d’analyse 

textuelle quantitative (big data)

Applications :

• Nettoyage des données
• Rédaction d'un code pour 

l'analyse

• Rédaction de rapports (?)
• Création d’enquêtes

• Enseignement de l’analyse de 
données (?)

• Statistiques descriptives, 

exploration des données
• Statistiques avancées (?)

• Découvrir des nouvelles 

applications (?)

Accélérer le processus

Amélioration des tâches 

classiques :
• Accélérer vos processus

• Amélioration des tâches 

classiques (analyse de 
sentiments, topic modeling, 

clustering, extraction 
d’information, reconnaissance 

vocale)

Automatisation de l’analyse 

statistique
Rendre l’analyse textuelle 

quantitative plus accessible



« Modèle de langage & mathématiques » ?

Prompt
Générer une 

réponse

Prompt

Traduire en 
code & 

exécuter

Traduire les 

résultats en 

langage

Générer une 
réponse

Utiliser un compte (limité) /Alternative : Créer du code dans un LLM et 
l’exécuter dans le programme de votre choix (STATA, R, Excel...).

Faux

Correct



AI Hallucinations

Exemple : AI Overviews, à la question « frère de Joaquin 
Correa », le 10 août 2025.-
https://commons.wikimedia.org/w/index.php?curid=172963779

HHEM : À quelle fréquence les 
LLMs introduisent-ils des 

hallucinations lorsqu’ils résument 

des documents ?

FACTS : Dans quelle mesure 
les LLMs produisent-ils des 

réponses factuellement 

correctes et suffisamment 

détaillées pour être 

satisfaisantes ?
(Benchmark : résumé, 

génération de Q/R, recherche 

de faits, explication).



AI Hallucinations
Les LLMs paraissent confiants, mais peuvent donner des réponses 
incorrectes ou hors sujet
▪ Logique des LLMs = « deviner » le mot suivant
▪ Les créateurs utilisent le fine-tuning pour réduire les erreurs – mais 

pas possible de les éliminer à 100 %
Sources d’erreurs :
▪ Données 
▪ Codage
▪ Manque d’informations
▪ Mauvaise compréhension du prompt ou du contexte



Atténuer en :

▪ Vérifiant deux fois
▪ N’utilisant que ce que vous comprenez
▪ Étant capable de juger & challenger
▪ Générant du code → validant le processus 

d’analyse



2. Démo : Analyse de 
données basée sur LLM
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Étapes de l’analyse de données

Collecte des 
données

Nettoyage, 
prétraitement

Exploration, 
statistiques 

descriptives

Analyse approfondie 
(modélisation 

statistique)

Interprétation et 
rapport

DEMO



Système & base de données
▪ Utilisation de ChatGPT avec GPT-5 et compte « Plus » 
▪ Base de données (1532 lignes)

▫ Questions issues de 4 projets dans 3 pays 
▫ Éléments clés du dataset : 

▫ Situation professionnelle actuelle : Données disponibles pour toutes les 
personnes interrogées.

▫ Situation professionnelle 12 mois auparavant : 955 personnes.
▫ Changement perçu de la situation financière au cours des 12 derniers mois : 

Données disponibles pour 1 506 répondants, classées comme négatives, 
inchangées ou positives.

▫ Revenu actuel : Les données sur le revenu simulé sont disponibles pour 
toutes les personnes interrogées.

▫ Raisons du changement financier : 813 réponses



Prétraitement des données (ChatGPT, GPT-5)

Output: Excel nettoyé

Code



Transformations

Code

Buckets



Graphiques & tableaux

Correctly omits entries with  
missing data



Statistique

- Méthodologie correcte ?

- Biais cachés ? (échantillonnage, 
non-réponses, …)

- Variables cachées ?

- Interprétation (ex. causalité) ?

N'utilisez que ce que vous 

pouvez comprendre 



Generating Code

Fonctionne parfaitement



Questions / Discussions

▪ Ne pas oublier :
▫ Protection des données
▫ Biais
▫ Hallucinations / erreurs → N’utiliser que ce que 

vous comprenez et pouvez vérifier
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