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Disclaimer

▪ Datenschutz..
▪ Bias..
▪ AI kann sich irren – Benutzung auf eigene 

Gefahr
▪ Wir sind Nutzende von KI, keine Expert:innen



“ “[AI are] Systems that display intelligent 
behaviour by analysing their 
environment and taking actions – with 
some degree of autonomy – to achieve 
specific goals.” 
(High-Level Expert Group on Artificial Intelligence, 2019)

AI in dieser Präsentation:
Nutzung von Large Language Models 
(LLMs) 
(z.B. CoPilot, Grok, ChatGPT, Gemini, Claude..)
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Überblick Quantitative Daten & LLMs
LLM assistiert LLM analysiert

LLM als Instrument der 

quantitativen Textanalyse (Big 

Data)

- Datenbereinigung 

- Entwurf von Code für die 

Analyse

- Fehlerbehandlung

- Verfassen von Berichten 

(?)

- Entwerfen von Umfragen

- Unterrichten von 

Datenanalyse (?)

- Vollständige Analyse 

durch LLM-Assistenten 

Deskriptive Statistik, 

Datenexploration

- Fortgeschrittene Statistik 

(?)

- Interpretation & vertiefte 

Erkenntnisse (?)

Beschleunigt Prozesse

Erweiterung der klassischen 

NLP-Aufgaben:

• Sentiment-Analysis

• Themenmodellierung, 

Clustering

• Extraktion von 

Informationen

• Spracherkennung

Automatisiert Analyse
Die Analyse umfangreicher Texte 

leichter zugänglich machen



1. Limitierende Faktoren



«Language Model» & Mathe?

Prompt
Generate 
Answer

Prompt
Translate to
Code & Run

Translate

results back 

to language

Generate 
Answer

→ Verwenden einer bezahlten Version, um einen direkten Code-Interpreter zu erhalten. 
Alternative: Code in LLM erstellen und in einem externen Programm ausführen (STATA, R, Excel...)

Falsch

Korrekt



AI Halluzinationen

By AI Overviews, prompted by the query "Joaquin Correa brother" on 

10 August 2025 - AI Overviews, prompted by the query "Joaquin 

Correa brother" on 10 August 2025, Public Domain, 

https://commons.wikimedia.org/w/index.php?curid=172963779

HHEM: Wie häufig führen LLMs bei 
der Zusammenfassung von 

Dokumenten Halluzinationen ein?

FACTS: Wie gut können LLMs 
Antworten erstellen, die sowohl 

sachlich korrekt als auch 

detailliert genug sind, um 

zufriedenstellende Antworten zu 

geben? (Benchmark erfordert 
Zusammenfassung, Frage- und 

Antwortgenerierung, 

Tatsachenfeststellung und 

Erklärung)



AI Halluzinationen
▪ LLMs klingen selbstbewusst, können aber falsche/irrelevante Antworten 

geben
▫ Grund-Training fördert «erraten» des nächsten Wortes

▫ LLM-Entwickler probieren mit Finetuning/Tools Halluzinationen 
wieder einzudämmen - aber evtl. nicht 100%ig möglich

▪ Zusätzlich:
▫ Fehler in Trainingsdaten, Kodierung, Dekodierung von Daten
▫ Fehlende Informationen in den Trainingsdaten
▫ Fehler beim „Verstehen“ der Aufforderung, beim „Interpretieren“ der 

Daten, beim Vorhandensein aller Zusammenhänge



Immer Kontrollieren!

▪ Nur verwenden, was man versteht / verifizieren
kann
▫ Man muss in der Lage sein, Output zu

hinterfragen & zu bewerten

▪ Erzeugen von Code  → ermöglicht validierung
des Analyseprozesses



2. Demo: LLM-basierte 
Datenanalyse
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Schritte der Datenanalyse

Datenerhebung Vorverarbeitung
Exploration, 

Deskriptive Statistik

Vertiefte Analyse 
(statistische 

Modellierung)

Auswertung und 
Berichterstattung

DEMO



System & Dataset
▪ ChatGPT mit GPT-5-Modell und „Plus“-Konto
▪ Dataset (1532 Antworten)

▫ Kleiner Datensatz einer Umfrage aus vier Projekten in drei Ländern
▫ Wichtige Elemente des Datensatzes:

▫ Aktueller Beschäftigungsstatus: Daten für alle Befragten 
▫ Beschäftigungsstatus vor 12 Monaten: 955 Antworten
▫ Wahrgenommene Veränderung der finanziellen Situation in den 

letzten 12 Monaten: 1.506 Antworten, kategorisiert als negativ, 
unverändert oder positiv.

▫ Aktuelles Einkommen: Simulierte Einkommensdaten für alle
▫ Gründe für finanzielle Veränderungen: 813 Antworten.



Datenvorverarbeitung (ChatGPT, GPT-5)

Output: cleaned excel

Code



Transformation

Code

Buckets



Grafik & Tabellen

Lässt Einträge mit fehlenden 
Daten korrekt aus.



Statistik

- Richtige Methodik?

- Versteckte bias? (sampling, non-
responses, …)

- Versteckte variablen? 

- Interpretation? (e.g. Kausalität)

Nur verwenden, was man 

versteht!



Code Generierung

Nicht die gleiche Implementierung 
wie in Python!

Läuft perfekt beim ersten Versuch



Fragen/Diskussionen

▪ Don’t forget
▫ Datenschutz..
▫ Bias..
▫ AI kann sich irren → Halluzinationen, Bias

→ Nur verwenden, was man versteht / verifizieren 
kann!
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